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0d inferencniho serveru k produkci
Jak bezpecne skalovat AI workload

Lukas Smiga - Cloud & Middleware Evangelist, ELOS Technologies
Red Hat Innovate Together, Praha, 6. 10. 2026



Vychozi bod: dedikovany inferencni server

* Modely bézi na Vysoka dostupnost

dedikovaném serveru s Red Jednotné prihlaseni a role

Hat Enterprise Linux Al. Centralni logovani

Oddeéleni testu a produkce

,9\)\ Jakou AI platformu znali

« Postavenou na
konzervativnich principech.

 Priznaky v datovych sadach

se oznacuji rucne.



Co chce tym datovych védcu v regulované instituci

Data
« Kde lezi, * Experimenty z VS Code nebo PyCharmu,
- jak se verzuji, - sledovani a porovnani modeld.

jak vypadaiji stitky a jejich definice.

Audit
+ Test a produkce zvlast, « Zdravi modelu po nasazeni,
« denni davkova uloha i trvale bézici API. « pretrénovani,

 dlkazy pro Al Act.

I Nechtéji jen presny model. Chtéji védét, z jakych dat vznikl, kdo ho schvalil a jak ho zopakovat.
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Stejny motor, nova platforma

Na platformeé
« Red Hat OpenShift Al:

KServe s VLLM runtime.
« Model z OCI image, ze S3
nebo z PVC.

Na serveru
» Red Hat Enterprise Linux Al: - Stejny inferenc¢ni engine

inferencni platforma pro vLLM.

jeden server. - Stejné validované modely,
« Red Hat Al Inference (VLLM). balené jako OCI image.

& RedHat Al
RedHat Al a
‘ In?ere:ce Server ‘ FEtﬁ'galr-|prtise Linux Al

RedHat
OpenShift Al

Trusted, consistent, and comprehensive foundation

Neprepisujeme, prestéhujeme. Platforma prida to, co jeden server neda.

Zdroj: Red Hat



Co OpenShift pridava k inferenc¢nimu serveru

Bezpecny zdklad Nemeénné uzly RHEL CoreOS, Security Context Constraints, NetworkPolicy

Rizen{ Registr a katalog modell s verzemi a povysenim, RBAC, kvoty tymt

Workbenche, MLflow, pipelines, oddélené projekty pro test a produkci

KServe a vLLM, Models-as-a-Service, autoscaling, Kueue

Pozorovatelnost Dashboardy i pro neadministratory, metriky TTFT a TPOT, hodnoceni pres EvalHub




Datovi védci si nesou své nastroje

Vlastni pocitac

, , , - | (b= > wscode 92 1)
Lokalni VS Code, data a vypocet na G o 9
s oo > data 94
VlaStnIm StI'OjI. > experiments 95 @dsl.pipeline(name="complaint-classifier",
i} > miruns 96 description="CFPB complaint classifier: fetch approved dataset — train (3-rung) —> register champ
> pipeline 97 def classifier_pipeline():
& 2 I 98 fd = fetch_dataset_op()
‘,} 'g'“g_”"re 99 fd.set_caching_options(False)
, o B : c‘:gf'g'\;iml 100 # The fetch step needs the S3 data-connection to read the frozen dataset from object
- miflow.
Q LO ka]-ne; napO]enO na Cluster o 101 # storage — mounted as env from the same secret the Jobs use.
A K 102 kubernetes.use_secret_as_env(
CEPIIT T e 103 fd, secret_name=S3_SECRET
e ’ e . ’ vev, v ) L ’ = =53_ '
Lokalni kéd, ale MLflow, registr a ulozisté biioki 104 Secret_key_ta_enva(k: k for Kk in |
Sz ' 105 "AWS_ACCESS_KEY_ID", "AWS_SECRET_ACCESS_KEY",
na platforme' 106 "AWS_S3_ENDPOINT", "AWS_S3_BUCKET", "AWS_DEFAULT_REGION")})
107
108 train_op(dataset=fd.outputs["dataset"]).set_caching_options(False)
109 # Scale seam: train_op is where a real run would become a PyTorchJob/RayJob on
118 | # GPU under Kueue (deploy/@8). Promotion to prod (RHOAL MR) stays a manual gate
PROBLEMS ~ OUTPUT  DEBUG CONSOLE  TERMINAL  PORTS Wtain-Task v/ +v [ @ - | I3 X

tracking: sglite:///mlflow.db experiment: complaint-classifier

Desktopové VS Code pripojené k e R
workbenchi na clusteru. Bez Jupyteru.

Created version 'l' of model 'complaint-classifier’.

rung golden_acc golden_macroFl
zero-shot 0.827 0.827
nearest-centroid 0.873 0.873

® logreg-head 0.880 9.881

winner by golden macro-F1: logreg-head

OUTLINE ; : e o A
{g} 2 registered 'complaint-classifier' vl alias='champion'
. . > TIMELINE 0
P ]_ p e]_]_ n e ®OA0 @Wo Ln10, Col 26 Spaces:4 UTF-8 LF {)} Python 3.12.13 (‘app-root':venv) Layout: U.S. [}

Stejny k6d jako krok Data Science VS Code jako workbench v Red Hat OpenShift Al (Developer Sandbox)

Pipeline v clusteru.

I Ctyri zplsoby préce, stejny vysledek: shodné metriky i shodny otisk dat.




Priznaky dnes pocita pomocny model

Bez oznacenych dat Lehky trénink

» Zero-shot: kategorie * Nejblizsi centroid z * Logisticka regrese nad
popsana vétou, model prevzatych stitkd. zmrazenymi embeddingy.
hleda podobnost.  Makro-F1 0,873  Makro-F1 0,881

e Makro-F1 0,827

Priznaky jsou embeddingy z predtrénovaného modelu, nikdo je neznaci ruéné. Verejna data (stiznosti CFPB), 3
kategorie, kontrolni sada 150 prikladi. Jen CPU.




Rizena cesta z vyvoje do produkce

Schvaleny zakladni model se stahuje z interniho ulozisté, ne z internetu.

@ Data Zmrazena datova sada s otiskem. Feast drzi priznaky a stitky.
MLflow: vyvoj a porovnani modelt

Rucni schvaleni, pak Registr model(: produkce

Denni CronJob: klasifikuje davku a skonci

2 Lidsky dohled Nejisty vysledek jde Elovéku




Nudny model vyhrava

01 Pétkrat vétsi embeddingovy model pridal natrénované hlaveé jen 2,6 bodu F1.

Vyzyvatel (MLP) remizoval se $ampionem. Sampion zUstava.

Povyseni modelu je vedomé rozhodnuti ¢lovéka, ne automat.

04 Novy model prevezme dalsi beh ulohy bez prestavby image.

05  Zavislost na internetu za béehu: zadna.




Skalovani: od jednoho serveru ke sdilenym GPU

Serving

KServe s VLLM
runtime pro NVIDIA,
AMD, Intel Gaudi i
CPU.

Kueue: kvoty tymdi,
pujcovani kapacity,
priority.

Chytré smérovani

lIm-d posila
pozadavek na
repliku, ktera uz ma
prefix v cache.

AI jako sluzba

Models-as-a-Service:

API klice, kvéty
tokend, limity.

Traditional LLM

Request

API gateway

% My-LLM

I OpenShift Al 3.5 (zari 2026): obsluha s ohledem na priority a férové planovani GPU.
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Zdroj: Red Hat
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Bezpecné: 7adna vrstva sama nestaci

01 lzolace: nemeénné uzly, SCC, NetworkPolicy, oddelené projekty.

Dodavatelsky retézec: SBOM, SLSA, podpisy Sigstore.

Podepsané ModelCary od Red Hatu, zakladni kontrola zranitelnosti.

04 Behavioralni testy modelu: EvalHub, garak, automatizovany red teaming.

05 Guardrails za béhu a ¢lovék u nejistych vysledkd.




Co platforma neda sama a musite si to dostavét

Data Regulace

» Verzovani dat ve stylu gitu. « Sledovani driftu a zdravi « Dokumentaci pro Al Act

» Otisk a zmrazeni dnes modelu je potreba nastavit platforma nenapise.
resime sami. a napojit. « Da vam k ni stopu.

A otazka, kterou ma kazdy: jak Al nastroje bezpecné pustit k internim datdm.




Otazky?
Diky!

elos.navy elos.navy

Lukas Smiga, ELOS Technologies
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